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CHATGPT AKO POSTRACH UCITELOV
PROGRAMOVANIA

CHATGPT AS THE SCOURGE OF
PROGRAMMING TEACHERS

Zuzana Tkacova

Adresa: Ustav informatiky, Prirodovedecka fakulta, Univerzita P.J. Safarika
v Kosiciach, Jesennd 5, 040 01 Kogice, Slovensko

E-mail: zuzana.tkacoval@upjs.sk

Abstrakt: Ak4 je tloha uditela programovania vo svete, v ktorom dokaze
jedna vyzva generovat funkény kéd? Tento ¢lanok sa zaoberd tym, ako na-
stroje ako ChatGPT menia vyucbu programovania — prindsaju vyzvy, ale aj
nové prilezitosti. Predstavime stratégie integracie umelej inteligencie (UI) do
vyucovania, ktoré pomahaju ziakom nielen pisat kéd, ale aj porozumiet mu,
klast otdzky a zdokonalovat ho v spolupraci s inteligentnymi ndstrojmi.

Kli¢ova slova: umeld inteligencia, vyucba programovania, ChatGPT.

Abstract: In a world where one prompt can generate functional code, what’s
the role of the programming teacher? This article explores how tools like
ChatGPT are transforming programming education — they are bringing chal-
lenges, but also opening new opportunities. We present strategies for inte-
grating AT into teaching, helping pupils not only write code, but understand,
question, and refine it in collaboration with intelligent tools.

Keywords: artificial intelligence, teaching programming, ChatGPT.

Uvod

Néstroje UI (napriklad ChatGPT alebo aj iné jazykové modely) maja poten-
cidl vyrazne zmenit spdsob, akym sa vyucéuje programovanie v podmienkach
predovsetkym strednych skol. Tieto technolégie umoziiuju nielen pisanie kédu
podla zadanej $pecifikicie alebo opisu funkcionality, ale aj ladenie existuju-
ceho kédu a indentifikiciu chyb, refaktoring kédu pre zlepSenie ¢Gitatelnosti
alebo vykonu, dotvaranie kédu (code completion) a navrhy pocas pisania,
generovanie komentarov a dokumentéacie k existujicemu kédu, preklad kédu
medzi réznymi programovacimi jazykmi, ndvrh architekttary softvéru a rieseni

Pretisk. Zuzana Tkacova: ChatGPT ako postrach uéitelov programovania. Sbornik
z konference OSSConf 2025, 1.—3.7.2025, Zilina, Slovenska republika. Editor: Rudolf Bla-
sko. ISBN 978-80-554-2210-7 (Online).
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problémov, automatizaciu rutinnych programovacich uloh, integraciu réznych
API a kniznic, ¢ vysvetlenie fungovania zlozitych algoritmov.

Na druhej strane vsak ich praktické vyuzivanie naraza na limity, akymi st
generovanie syntakticky nespravneho kédu alebo poskytovanie rieseni, ktoré
nie st optimalne z hladiska vykonu alebo bezpecnosti. Nastroje Ul mozu mat
problém s riesenim najnovsich alebo velmi $pecifickych technickych problé-
mov a pri zlozitejsich projektoch moézu stratif kontext, zabudnuf na doélezité
detaily alebo halucinovat [1].

1. Dobre definované problémy a UI rezistentné zadania

Najcastejsim problémom, s ktorym sa uéitelia pri vyuébe mézu stretnit, st
tzv. dobre definované problémy [2], pri ktorych je jasne stanovany ciel,
presne definované vstupné udaje, nastavené konkrétne obmedzenia a v opti-
malnom pripade este aj jedno alebo niekolko odakavanych spravnych rieSeni.
St to teda bezné ,ucebnicové“ zadania, ktoré majia vSetky atributy, vdaka
ktorym nie je pre ziaka problémom zadaf ich priamo do niektorého z UI na-
strojov, ktory poskytne vysledok a bez dalsieho kognitivneho vkladu ho Ziak
potom odovzdé ucitelovi.

RieSenim mozu byt UI rezistentné zadania [3] — nie s to tlohy, kde
zakazeme pouzivat Ul, ale také, kde samotna povaha ulohy zarucuje, Ze
UI samotna nebude Ziakovi na vyrieSenie stac¢it. Teda Ul mozZe ziakovi
pri ich rieSeni pomoct, ale nemdze to urobit celé za ziaka. Ucitelovi mozu
pomdct pri tprave zadani do formy UI rezistentnych zadani prave samotné
nastroje UI, napriklad pomocou promptu:

Ako by sa dala nasledovnad tdloha [vloZ text idlohy] preformulovat alebo
doplnit tak, aby ju nebolo moZné priamo vyrieSit pomocou generativnej
umelej inteligencie, a aby zaroveill rozvijala porozumenie a samostatné
uvazovanie Zziaka?

Medzi vhodné elementy Ul rezistentného zadania patri zapracovanie osob-
ného kontextu ziaka (jeho vlastné sktisenosti, zézitky, nazory) aj formou di-
vergentnej kreativnej vyzvy na modifikdciu rieSenia, prepojenie na realny
zazitok ziaka z redlneho Zivota, viacstupniova tvorba rieSenia s refle-
xiou (ziak eviduje a dokumentuje postupné pretvaranie rieSenia na zaklade
svojich priebeZnych zisteni), metareflexia a vyber, pri ktorom Ziak rozho-
duje a zdévodnuje, ¢o pouzije a ¢o nie.
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2. Stratégie na efektivnu implementaciu
ChatGPT do vyucby

Z pohladu organizacnych foriem vyucby je mozné vyuzitie ChatGPT (alebo
inych jazykovych modelov) formou frontalnou, pri ktorej je Ul vyuZivand
ucitelom (teda v nastevani ucitela a Ul ako spolulektor, odbornik), alebo
aj priame vyuzitie UI Ziakmi pri skupinovej vyucbe (UI predstavuje da-
lsieho ¢lena timu, s ktorym ostatni aktivne spolupracuji) alebo pri indivi-
duéilnej vyucbe (Ul je ziakov mentor/kouc). Je dolezité mat na pamiiti, Ze
Ziadna z tychto foriem vyucby neprebieha len prostrednictvom UI
nastroja — pri kazdej musi byt nevyhnutnou sti¢astou sprievodna (alebo na-
slednd) reflexia a diskusia k rieSeniu zadania tlohy, ¢o prispieva ku kritickej
analyze procesu vyucby aj samotnych vysledkov ziakmi.

Pri implementéacii Ul do vyudovania je potrebné stanovenie jasnych
pravidiel pre pouzivanie UI nastrojov Ziakmi, aby bolo rozlisené ich
akceptovatelné aj nepripustné pouzitie. Najjednoduchsou formou je tzv. Ju-
lianiho semafor [4], ktory definuje ¢erventi tiroven pre situdcie na vyucovani,
kedy nie je pripustné pouzitie ziadnych UI néstrojov, oranZovou su nasta-
vené situécie, pri ktorych moze ziak pouzit Ul néstroje na zéklade vlastného
uvazenia a zelend predstavuje situacie, pri ktorych sa odporuca, aby ziak
UI néastroje pouzival. Na vytvorenie ndvrhu pomocou Julianiho semaforu
moze ucitel taktiez pouzit niektory z dostupnych Ul néstrojov s nasledujicim
promptom:

Si uc€itel informatiky a chceS pombct Ziakom pracovat s nastrojmi
umelej inteligencie (UI) zodpovedne. PomdZ mi vytvorit semafor pre
triedenie typov dloh podla miery vyuZitelnmosti rdznych nadstrojov

UI pri ich rieSeni. Roztried tlohy do 3 kategérii: zelené (dlohy,
kde je odporucané pouzitie UI), oranzové (UI mdZe pomdct, ale Ziak
musi vstupné/vystupné data upravit, skontrolovat, pridat vlastné
poznamky), Eervené (dlohy, kde UI nesta&i alebo kde by jej vyuZitie
bolo kontraproduktivne). Ku kaZdej kategérii uved niekolko konkrétnych
prikladov informatickjch tdloh na strednej Skole. Pridaj aj kratke
vysvetlenie, preco je dana idloha v tejto kategérii. Vystup nech je
prehTadny (napr. tabulka alebo zoznam).

Dalsie odpori¢ania z pedagogickej praxe na efektivnu implementéciu UI
nastrojov na vyucovani [5] zahfiiaji potrebu naudit Ziakov klast efektivne
dopyty (prompty), zameraf sa na kritické myslenie a porozumenie prin-
cipom programovania (nie Speciality konkrétneho programovacieho ja-
zyka), zaddvanie tloh, ktoré vyzaduju kreativitu a inovativne rieSenia
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a hodnotenie schopnosti Ziakov pracovat s Ul a kriticky hodnotit jej
vystupy.

3. Problém dobrého lesenia (tzv. Scaffolding)

UI moze ziakom poskytnit odpovede priamo ,na tanieri“ bez toho, aby oni
sami museli prejst procesom udenia — bez spravnej podpornej Struktary pri
praci mozu Ziaci preskoéit myslienkové procesy (namiesto rozvijania kri-
tického myslenia a analytickych schopnosti dostanti hotové riesenia bez po-
chopenia postupu), stratif sa v komplexnych tlohach (UI dokaZe rie-
8it zlozité problémy naraz, ale Ziaci potrebujii postupné kroky na pochope-
nie procesu riesenia problému) alebo si nerozviniut vlastné kompetencie
(moézu sa spoliehat na UI namiesto budovania bazy svojich vlastnych vedo-
mosti a zruénosti).

LeSenie (alebo scaffolding) [1] formou pracovného listu preto v praxi
znamend predovsetkym rozdelenie 1iloh na mensie, zvladnutelné &asti,
kladenie spravnych otazok podporujucich vyssie kognitivne procesy na-
miesto hladania priamych odpovedi, vedenie Ziakov k tomu, aby UI pouZzivali
ako nastroj na overovanie a rozsirovanie svojho myslenia, nie ako
nahradu za ich vlastni pracu. Postupne ako sa ¢asom Ziaci stavaju samostat-
nejs$imi pouzivatelmi UI by mali zvlddnuf aj proces budovania si vlastného
scaffoldingu pre Struktirovanie a systematizaciu vlastného myslenia.

4. Zaver

Néstroje Ul mozu slazit ako silni pomocnici pri rozvijani programéatorskych
zrucnosti, porozumenia kédu a rieseni problémov, ak s spravne integrované
do pedagogického procesu. Klaéom vsSak nie je ani zdkaz, ani tiplnd volnost,
ale zmysluplné a cielavedomé zaclenenie UI do vyucovania. Najviésou vyzvou
nie je samotné pouzivanie tychto nastrojov, ale udrzanie rovnovahy medzi
podporou a rozvojom samostatnosti ziaka. Zasadnii tlohu preto zohravaju
UI rezistentné zadania, reflexivne aktivity a doésledne pripravené scaffoldin-
gové stratégie, ktoré ziakom poméhaji ucit sa s pomocou UL V novej ére Al
asistentov sa tloha ucitela postva — nejde len o sprostredkovanie vedomosti,
ale najméi o vedenie ziakov ku kritickému mysleniu, samostatnosti a digi-
talnej zodpovednosti. V prostredi, kde je generovanie kédu otézkou jedného
promptu, sa prave ludsky sprievodca, mentor a facilitdtor uéenia stdva nena-
hraditelnym.
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VYUZIVANI AI PRI VYUCE PRAVDEPODOBNOSTI
A STATISTIKY

USING AI IN TEACHING PROBABILITY
AND STATISTICS

Eliska Cézova

Adresa: Ustav konstruovani a ¢asti stroji, Fakulta strojni, CVUT v Praze,
Technicks 4, Praha 6, CZ-160 00, Cesks republika

FE-mail: eliska.cezova@fs.cvut.cz

Abstrakt: Rozvoj umélé inteligence (AI) v poslednich letech zdsadné pro-
ménuje fadu oblasti lidské Cinnosti, vzdélavani nevyjimaje. PredevSim ve
vyuce pravdépodobnosti a statistiky se otevira prostor pro vyuziti Al jako
podpiirného nastroje, ktery mize napomoci jak ucitelim, tak studentim.
Tradi¢ni pristup k vyuce téchto disciplin je Casto spojen s naroc¢nosti na
abstraktni mysleni, presnost vypoctti a schopnost interpretace vysledkt. In-
tegrace modernich digitalnich technologii — vCetné metod strojového uceni
a nastroju pro analyzu dat — muze tuto situaci obohatit o nové zpusoby
vizualizace, simulace a interaktivniho procvi¢ovani.

Tento ¢lanek se proto zaméfuje na zkoumani moznosti, jak mtize uméla
inteligence pfispét ke zkvalitnéni vyuky pravdépodobnosti a statistiky. Vyuka
pravdépodobnosti a statistiky je nedilnou soucasti vysokoskolského matema-
tického vzdélavani v mnoha oborech. Tyto discipliny vSak byvaji pro fadu
student obtizné, a to jak z hlediska pochopeni abstraktnich pojmu, tak
i v aplikaci teoretickych poznatkt na realné problémy. V poslednich letech
dochézi k rozvoji technologii zaloZenych na umélé inteligenci, které nacha-
zeji své uplatnéni i ve vzdélavani. Cilem tohoto ¢lanku je prozkoumat, jakym
zpusobem mohou Al nastroje obohatit vyuku pravdépodobnosti a statistiky
na vysokych skolach a jaky vliv maji na uceni studenti.

Dale poskytnout vyvazeny a kriticky pohled na potencidl umélé inteli-
gence jako prostredku modernizace a inovace vyuky.

Klicova slova: vyuka pravdépodobnosti, vyuka statistiky, tradi¢ni pFistupy,
moderni metody, digitalni technologie, uméla inteligence, pedagogika.

Abstract: This article focuses on exploring the possibilities of how artifi-
cial intelligence can contribute to improving the teaching of probability and
statistics. The teaching of probability and statistics is an integral part of
higher education mathematics education in many fields.

Keywords: teaching probability, teaching statistics, traditional approaches,
modern methods, digital technologies, artificial intelligence, pedagogy.
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Uvod

Uméla inteligence (AI) se v soucasnosti fadi mezi klicové faktory, které for-
muji podobu vzdélavani v 21. stoleti. Jeji vyuziti jiz presahuje ramec tech-
nickych oborti a stale ¢astéji nachézi uplatnéni také v humanitnich i pfiro-
dovédnych disciplindch. Specifickou oblasti, kde ma AI vyrazny potencidl, je
vzdélavani v matematicky orientovanych predmétech. Tyto obory vyzaduji od
studentt nejen zvladnuti abstraktnich teoretickych koncepti, ale také schop-
nost jejich aplikace na realnd data a problémy.

Tradi¢ni vyucovaci metody Casto narazeji na limity, pokud jde o indivi-
duélni potieby studenti. Al dokaZe prostfednictvim adaptivnich algoritmui
sledovat Uspésnost feSeni uloh, analyzovat chyby a na zakladé téchto dat
navrhovat dalsi alohy ¢i vysvétleni prizpusobena konkrétnimu studentovi.

V tradi¢ni vyuce mtze byt zpétné vazba od ucitele casové naroéné a ome-
zené. Al naproti tomu umoziuje poskytovat okamzité vyhodnoceni tloh a na-
bizet vysvétleni k nespravnym odpovédim. Tato forma podpory vede ke zvy-
Sovani motivace studentd, protoze jim umoziiuje ihned reflektovat vlastni
chyby a ucit se z nich.

AT stéle neni bezchybnd a ma své limity:

e Jednoduché tlohy mohou byt ovlivnény chybami.

e Al nemé vlastni ,,védomosti“ v pravém slova smyslu, ale pracuje s tréno-
vanymi daty a algoritmy. Pokud je dotaz mimo rozsah jejiho tréninku,
muze dat nepiesnou odpovéd.

e Al nerozumi svétu jako ¢loveék — modeluje pravdépodobnosti na zakladé
vzort. To mtize vést k situacim, kdy odpovéd zni védecky, ale ve sku-
teCnosti je nespravna.

e Student, ktery spoléha jen na Al, miZe opomenout kriticky ovéfit in-
formace nebo si je ovéfit z jinych zdroju.

Jednou z pfekézek pfi studiu pravdépodobnosti a statistiky byva obtizna
predstavitelnost nékterych jevi. Al nastroje mohou tento problém zmirnit
prostfednictvim vizualizaci, interaktivnich grafi a simulaci.

1. Statistika a vizualizace dat
Studium statistiky vyzaduje schopnost:
e logického a analytického mysleni,

e prace s daty,
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e porozuméni matematickym pojmum (stfedni hodnota, rozptyl, kore-
lace, intervaly spolehlivosti, p-hodnota, aj.),

e a soucasné také dovednosti v oblasti interpretace vysledku a kritic-
kého vyhodnocovani dat.

Grafy a diagramy umoznuji prevést abstraktni matematické, statistické
nebo fyzikalni koncepty do vizualni podoby. Napiiklad grafy pomahaji stu-
dentovi rychle pochopit chovani funkce (maximum, minimum, priseciky, aj.).

Softwarové nastroje jako R nebo Python umoziuji analyzovat skutecna
data, coz se déje zejména v predmétu Statistika. Studenti se udi:

o Cist data.

e Zpracovavat je.

e Vytvaret grafy.

e Interpretovat vysledky.

Prace s nastroji jako Python ¢i R uci studenty zakladim programovani,
datové analyzy a také vizualizace. Simulace umoznuji studentim interak-
tivné zkoumat problematiku, napt. ménit parametry a okamzité vidét vy-
sledky. Interaktivni vizualizace a simulace jsou pro studenty ¢asto atraktiv-
néjsi nez suchy text. Pokud studenty aktivné zapojime podporujeme jejich
lepsi uceni a dlouhodobou pamét. Aby vyuka byla sp&snd musi obsahovat
realné piiklady a data, aby studenti vidéli praktickou aplikaci statistickych
metod — napriklad analjzu sportovnich vysledkt, ekonomickych dat, nebo
prirodnich jevii. Nebot studenti dost ¢asto zaménuji statistickou vyznamnost
s praktickym vyznamem, nedokazi spravné interpretovat vysledky.

2. Pouzivané nastroje pri vyuce statistiky
Studenti mohou vétsinou pouzivat nésledujici nastroje:
e ChatGPT (OpenAl) - pro vysvétleni pojmt, generovani piikladd,
kontrolu vypoctu.

e WolframAlpha — pro vypocty pravdépodobnosti, vypocty stfednich
hodnot, odchylek apod.

e Desmos / GeoGebra — pro interaktivni grafy (napf. hustoty pravdé-
podobnostniho rozdéleni).

e Jupyter Notebook s AI pluginy — pro simulace a zpracovani dato-
vych sad.
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2.1.

Pouzivani Al

V dnesni dobé se Al pouziva naptiklad v téchto oblastech:

2.2.

U robotickych linek, ktera je fizend AI a dokéze zefektivnit procesy,
snizit chyby a optimalizovat spotfebu materidlu.

U vyrobnich stroji, kde umoznuje predvidat poruchy a planovat udrzbu
diive, nez dojde k havarii.

U chatbotti a virtualnich asistentt, ktefl poskytuji rychlé odpovédi
a zlepsuji zakaznickou zkusenost.

U analyzy chovani uzivatel@t umoznujici nabidnout personalizovany ob-
sah a produkty.

V 1ékatstvi napiiklad rozpoznavani nadort ¢i pro predvidani nemoci.

Pro simulaci klimatickych zmén, vyvoje materialti ¢i biologickych pro-
cesti.

Rizika pri pouzivani Al

Piestoze uméla inteligence (AI) a moderni technologie nabizeji Siroké moz-
nosti pro inovativni pristupy k vyuce a praci s daty, jejich implementace neni
bez rizik a omezeni. V této ¢asti clanku se zaméiime na identifikaci hlavnich
rizik a vyzev spojenych s vyuzitim AI ve vzdélavani, a zejména ve vyuce
pravdépodobnosti a statistiky.

AT systémy jsou zavislé na datech, ktera slouzi k uceni. Pokud jsou
data netplna, nepfesnd nebo zaujata, vysledky mohou byt chybné ¢i
zavadéjic.

Ve vyuce pravdépodobnosti a statistiky mtize $patna data vést k myl-
nému pochopeni principt analyzy a interpretace dat.

Nedostatek kvalitniho hardwaru, softwaru nebo internetového ptripojeni
muZe omezit moznosti vyuziti Al ve vjuce.

Rozdily v technickém vybaveni mezi skolami mohou vést k nerovnosti
v pristupu k modernim metodam vzdélavani.

AT systémy nejsou stoprocentné spolehlivé a mohou selhat v neoceka-
vanych situacich.

Chyby v algoritmech mohou vést k nespravnym zavértim, coz je zvIast
rizikové ve vzdélavacim procesu.

Uc¢itelé nemusi mit dostatek zkusenosti s Al nastroji a metodami jejich
vyuziti.
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e Chybi standardizované vzdélavani pro ucitele v oblasti Al, coz snizuje
efektivitu vyuziti téchto technologii.

e Mize vzniknout riziko, ze studenti pfijimaji vysledky AI bez vlastni
kritické analyzy.

e Ucitelé nemusi mit dostatek zkusenosti s Al nastroji a metodami jejich
vyuziti.

e Chybi standardizované vzdélavani pro ucitele v oblasti Al, coZ snizuje
efektivitu vyuziti téchto technologii.

e Studenti i ucitelé ¢asto nerozumi tomu, jak AI dospiva ke svym za-
vértim.

e Absence transparentnosti muize oslabit diuvéru ve vysledky a vést k ne-
davére v systém.

Zavér

Uméla inteligence nepredstavuje pouze pomocnika pro studenty, ale také
cenny nastroj pro pedagogy. Al dokaze generovat varianty tloh, hodnotit
pisemné prace nebo sledovat pokroky celé tiidy. Ucitel tak ziskava vice ¢asu
na individualni praci se studenty a na rozvoj metod, které by v tradi¢ni vyuce
mohly byt opomijeny.

Integrace Al také otevird prostor pro inovaci pedagogickych strategii —
od projektové orientované vyuky po zapojeni realnych dat do vyuky prav-
dépodobnosti a statistiky. Integrace umélé inteligence do vyuky statistiky
a pravdépodobnosti na vysokych Skoldch miuZe vyrazné zefektivnit proces
uceni, ale je nutné dbat na vyvazenost a metodické vedeni. Diky vyuzivani
AT pfi vyuce jsou studenti schopni se 1épe a rychleji pripravit na zkousku, od-
pada c¢ast konzultaci a zkratil se ¢as nezbytny na vyhodnocovani odevzdanych
praci. Diky tomu se muze pedagog vénovat vice pripravé prednéasek a cviceni

vvvvvv
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ANALYZA A STATISTIKA MIEN
A PRIEZVISK Z OTVORENYCH UDAJOV
SLOVENSKYCH MIEST

ANALYSIS AND STATISTICS OF NAMES
AND SURNAMES FROM OPEN DATA OF
SLOVAK CITIES

Stefan Toth

Adresa: Katedra softvérovych technoldgii, Fakulta riadenia a informatiky,
Zilinska univerzita v Ziline, Univerzitna 8215/1, 01026 Zilina, Slovensko

FE-mail: stefan.toth@uniza.sk

Abstrakt: Clanok predstavuje analyzu mien a priezvisk obyvatelov sloven-
skych miest zalozend na verejne dostupnych datovych sadach zo samosprav.
Cielom bolo zistit, ktoré muzské a Zenské men4 st najéastejsie v meste Zilina
a v ostatnych mestach, identifikovat najkratsie, najdlhsie a viacslovné krstné
mené. Opisuju sa zdroje idajov, sposob zberu a automatizovaného stahova-
nia dat, postup normalizacie a Cistenia chybne zapisanych mien a priezvisk.

Klic¢ova slova: Mena, priezviska, Statistika, otvorené data, onomastika, Slo-
vensko.

Abstract: This article presents an analysis of first and last names of residents
in Slovak cities based on publicly available datasets from local municipalities.
The aim was to identify the most common male and female names in the city
of Zilina and in other cities, as well as the shortest, longest, and multi-word
first names. The article describes the data sources, methods of data collection
and automated downloading, and the process of normalizing and cleaning
incorrectly recorded names and surnames.

Keywords: First names, last names, statistics, open data, onomastics, Slo-
vakia.

Uvod

Mena a priezviska tvoria zakladné identifikacné znaky jednotlivcov. Ich vy-
skyt a rozsirenie v populécii odraza kultirne, jazykové a historické stvislosti.
Vyber krstného mena ¢asto zavisi od tradicii, rodinného zazemia, ndbozen-
ského presvedcenia alebo spolocenskych trendov. Priezviska st zase vysled-
kom dlhodobého jazykového viyvoja a regiondlnych osobitosti.

Ptetisk. Stefan Toth: Analyza a statistika mien a priezvisk z otvorengch idajov sloven-
skych miest. Sbornik z konference OSSConf 2025, 1. 3. 7. 2025, Zilina, Slovenska republika.
Editor: Rudolf Blasko. ISBN 978-80-554-2210-7 (Online).
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Niektoré slovenské mesta publikuju Statistiky o pocétoch obyvatelov po-
dla krstnych mien alebo priezvisk ako sucast otvorenych tdajov. Tieto déata
umoznuju zakladni onomasticki analyzu bez nutnosti pristupu k citlivym
alebo nevelmi dostupnym administrativoym registrovym zdrojom.

Tento ¢lanok sa zameriava na analyzu tdajov z vybranych slovenskych
miest s cielom:

e identifikovat najcastejSie muzské a zenské mend / priezviska,

e zistif, ktoré men4 a priezviskd patria medzi najkratSie a najdlhsie,

e vyhladat viacslovné alebo inak $pecifické mend vyskytujice sa v uda-
joch.

Stcastou spracovania je opis spdsobu ziskavania tidajov, ¢istenia, norma-
lizacie a zakladnych sStatistickych vystupov.

1. Zdroje udajov

Zakladnym zdrojom tidajov bola webové stranka mesta Zilina venovand ot-
vorenym datam na adrese https://egov.zilina.sk/, kde je mozné ziskat
viacero Statistickych vystupov o obyvateloch, vratane idajov typu Pocet
obé&anov podla krstnych mien a Po&et obéanov podla priezvisk. Tieto
udaje st dostupné vo formatoch PDF, XLSX, JSON, XML a XML.NET.

Na automatizované spracovanie je vhodny format JSON alebo XML.
Pre stiahnutie mien vo forméte JSON je mozné pouzit adresu s koncovkou
Default.aspx?NavigationState=925:0::plac2171: 144151 5 8 a pre zis-
kanie priezvisk koncovku Default.aspx?NavigationState=935:0::plac21
72:.144152.5_8.

Struktira tjchto URL adries sa ukézala byt konzistentn4 aj pri inych mes-
tach vyuzivajucich rovnaky informacny systém pre eGovernment. Zakladné
adresy miest boli ziskané prostrednictvom stranky https://www.pomosam.
sk/ (Obr. 1), ktord poskytuje odkazy na vSetky nasadené systémy — bud pro-
strednictvom kliknutia na ikonku erbu na mape, alebo vyberom samospravy
v rozbalovacom menu.

Ako priklad mozno uviest okrem mesta Zilina aj mesto Martin, kde boli
daje spristupnené v rovnakom formate, https://egov.martin.sk/. V mno-
hych pripadoch tak bolo mozné ziskat mena a priezviskd bez potreby manuél-
nej navigicie v ramci portalu — k zdkladnej adrese samospravy stacilo pripojit
vhodny postfix URL adresy.

Nie vSetky mestd zo stranky https://www.pomosam.sk/ vSak tieto
datasety spristupnuja. Z celkového poc¢tu 59 preverovanych miest poskytuje
pouzitelné idaje o krstnych mendch 19 samosprav a o priezviskach iba 15 sa-
mosprav. Mena boli dostupné iba v nasledujicich mestach: Banska Bystrica,
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dernej
[lospravy

Devinsica Mowd Ves

Obr. 1: Mapa na webovej stranke https://www.pomosam.sk/ [1] zobrazujica
samospravy s ich erbami implementujice systém POMOSAM poskytujaci
otvorené datasety

Dolny Kubin, Dunajska Streda, Hlohovec, Humenné, Komarno, Levice, Ma-
lacky, Martin, Modra, Pezinok, Poprad, Povazska Bystrica, Presov, Senica,
Trenéin, Trnava, Vrable a Zilina.

Priezviskd boli zverejnené iba v 15 mestach, ktoré tvoria podmnozinu
miest z predchadzajtceho zoznamu.

Spristupnené idaje maji jednotnt Struktiru — obsahuji zoznam objek-
tov obsahujucich meno (Krstné_meno) alebo priezvisko (Priezvisko), po-
hlavie (Pohlavie) a k nemu prislachajici pocet obyvatelov (Poéet). Pocas
spracovania sa zistilo, Ze v pripade mien mesto Trnava malo iny formét
JSON stboru ako ostatnych 18 miest. Nazov vlastnosti bol Meno namiesto
Krstné_meno a chybala vlastnost udéavajica pohlavie mena. Toto muselo
byt oSetrené, aby sa nasledne mohli vSetky tidaje z jednotlivich JSON siibo-
rov zlucit a skonvertovat do jednotného forméatu na dalsie spracovanie.

2. Spracovanie udajov

Ziskané datasety boli spracované pomocou vlastného algoritmického riesenia
v jazyku C#. Stahovanie bolo realizované programovo, pri¢om boli vyuzité
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zname URL struktary jednotlivych miest publikujucich udaje v JSON for-
mate.

Po stiahnuti idajov nasledoval proces ¢istenia a normalizacie, ktorého
cielom bolo odstranit chyby vzniknuté zrejme nekonzistentnym zapisom mien
a priezvisk.

Najcastejsie ipravy zahtnali:

e zjednotenie velkosti pismen (napr. MIchaela — Michaela),

e odstranenie nadbyto¢nych (dvojitych) medzier alebo spojovnikov (napr.
Zuleica - Nekkar — Zuleica-Nekkar),

e vloZenie medzier medzi spojené mend bez oddelenia (napr. LiaEmma-
Joell — Lia Emma Joell),

e odstranenie interpunkcie alebo nepismenovych znakov (napr. Mazim,
Alex — Mazim Alex).

Kazda transformécia bola realizovana automatizovane, pricom boli na-
sledne skontrolované a potvrdené aj manudlne. V ramci celkového datasetu
bolo upravenych priblizne 70 krstnych mien, ktoré obsahovali zjavné odchylky
od standardného zapisu.

Vysledné data boli ulozené v jednotnej CSV Struktare a pripravené na
Statistickil analyzu.

Na spracovanie a ziskanie Statistickych analyz a vysledkov bola vytvo-
rend vlastnd webova aplikidcia typu ASP.NET Core — Blazor WebAssem-
bly [2]. Aplikdcia poskytuje interaktivne rozhranie s mapou (Obr. 2), ta-
bulkami a grafmi. Vyuziva open-source kniznicu Leaflet pre Blazor na zo-
brazenie miest na OpenStreetMaps mape a materialdesign komponenty na
zoradenie a filtrovanie tabuliek s vlastnymi algoritmami.

3. Analyza mien

3.1. NajcCastejSie mena v celom datasete

Analyza krstnych mien bola zalozend na spocitani vyskytov kazdého mena
naprie¢ vSetkymi mestami, ktoré poskytli data. Zozbierané zaznamy pokry-
vali 19 miest s celkovym poctom 714 392 obyvatelov k datumu 1. 7.2025, ¢o
predstavuje priblizne 13 % populécie Slovenskej republiky (na zdklade po-
¢tu obyvatelov podla [4]). V celkovom rebri¢ku dominuji tradiéné slovenské
mend s historickym a ndboZzenskym pozadim [3]. Medzi muzskymi menami
najcastejsie figuruja Peter, Jozef, Jan, Martin a Michal, zatial ¢o medzi
Zenskymi vedi Maria, Anna, Zuzana, Jana a Katarina.
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Obr. 2: Ukazka webovej aplikdcie na spracovanie Statistickych analyz so zo-
brazenim miest, ktoré publikuji otvorené tidaje, na mape z OpenStreetMap

Tabulka 1 uvaddza desaf najcastejSich krstnych mien v celom datasete.
Hodnoty predstavuju stucet vyskytov daného mena v tidajoch vsetkych zi-
Castnenych samosprav.

Tabulka 1: Top 10 najéastejsich mien v 19 mestach
(13 % populécie Slovenskej republiky)

Poradie | Meno Pocet
1 Peter 21071
2 Maria 20851
3 Jozef 15757
4 Anna 15313
5 Jan 15084
6 Martin 13364
7 Zuzana 12068
8 Jana 11932
9 Katarina | 11747
10 Michal 11492
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3.2. NajcastejSie meni v meste Zilina

Najéastejsie mend v meste Zilina vo velkej miere koresponduju s celonarod-
nym rebrickom, priom moZno pozorovatf aj niektoré lokdlne Specifikd. Ta-
bulka 2 zobrazuje poradie najfrekventovanejsich mien v Ziline. Medzi naj-
CastejsSie muzské mend patria Peter, Michal, Jozef, Jan a Martin; medzi
zenskymi dominuju Maria, Anna, Katarina, Zuzana a Jana. Ide o rov-
naké mend ako v predchadzajucej tabulke, ligiace sa v8ak poradim.

Tabulka 2: Top 10 najcastejsich mien v meste Zilina

Poradie | Meno Pocet
1 Peter 2536
2 Maria 2096
3 Anna 1928
4 Michal 1707
5 Jozef 1633
6 Jan 1628
7 Katarina 1594
8 Zuzana 1556
9 Martin 1545
10 Jana 1426

Miestne preferencie sa vyznacuju mierne vySSim zastipenim niektorych
mien, no vSeobecny profil najcastejsich krstnych mien zostéava konzistentny
s ostatnymi mestami.

3.3. Viacslovné mena

V analyzovanom datasete sa nachadza aj mnozstvo pripadov, kde jedna osoba
pouziva dve alebo viac krstnych mien. Tieto viacslovné mend predstavuja
Specificka skupinu, ¢asto spojentu s nabozenskou alebo kultirnou tradiciou,
rodinnym pomenovavanim alebo snahou o osobity prejav identity.

Top 15 viacslovnych mien zobrazuje Tabulka 3. Z hladiska frekvencie do-
minuju Zenské kombindcie, pricom najcastej$im druhym menom je Maria.
Vysoky vyskyt maja aj kombinacie pozostavajice z dvoch muzskych mien,
najméi Jakub a Jan.

Z celkového pohladu zostavaju viacslovné mend v mensine, no ich struk-
taira a vyber komponentov odrazaju silny vplyv kultirnych a ndbozenskych
prvkov, predovsetkym v kombinédcidch obsahujicich meno Maria alebo Jan.
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Tabulka 3: Top 15 viacslovnych mien v datasete

Poradie | Meno Pocet
1 Anna Méria 97
2 Ema Maria 17
3 Eva Maria 15
4 Sofia Anna 13
5 Emma Maria 11
6 Maria Magdaléna 11
7 Nina Maria 11
8 Jakub Jan 10
9 Sofia Méria 10
10 Anna Kristina 9
11 Jakub Jozef 9
12 Jan Pavol 9
13 Samuel Jan 9
14 Viktéria Anna 9
15 Alex Jan 8

3.4. Najkratsie a najdlhsie mena

V zozname krstnjch mien sa nachadzaji aj extrémne pripady z hladiska dizky
zépisu. Dizka mena bola po¢itana ako pocet znakov bez medzier.

Najkratsie zaznamenané mena obsahuji len dva znaky, pricom ide pre-
vazne o cudzojazycné alebo netradicné tvary. Medzi ne patria napriklad: Ai,
Ba, Ce, De, Do alebo Qi (vSetky s 1-2 vyskytmi).

Medzi trojznakovymi menami sa uz nachadzaju tradi¢né slovenské mené
s vysokym vyskytom: Jan (15084 vyskytov), Eva (11284 vyskytov), Ema
(2270 vyskytov) a Lea (995 vyskytov).

Najdlh$im jednoslovnym menom je Franciscoandrés (15 znakov, 1 vy-
skyt), nasledovany menom Michaelangelo (13 znakov, 1 vyskyt). Meno so
14 znakmi sa v datasete nevyskytlo.

DIzku 12 znakov ma viacero mien — napriklad: KadardZemilj, Lchag-
vasuren, Mademoiselle, Massimiliano, Scheherazade (vSetky po 1 vy-
skyte).

Z mien s 11 znakmi je najfrekventovanejsie Christopher (50 vyskytov).
Medzi dalsie patria: Szebasztian, Szilveszter (2 vyskyty), Abdolrazagh,
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Abdulrahman, Abdurrahman, Bernardetta, Vlastislava (vSetky po
1 vyskyte).

Pri dizke 10 znakov sa vyskytujii uz zndme mend s vyssim zasttipenim,
ako napriklad: Stanislava (1060 vyskytov), Kvetoslava (509 vyskytov),
Maximilian (263 vyskytov).

Ak sa do Statistiky zahrnu aj viacslovné mend, najdlhsim zaznamenanym
zapisom je: Viktoria Tvorimira Europa Garcia (29 znakov, 1 vyskyt).
Medzi dalsie patrili napriklad: Christopher Antoine Constant (26 zna-
kov), Tomas Adriano Anirejouritse (25 znakov), Miroslav Cristiano
Ronaldo (24 znakov) a Michaela Helena Magdaléna (23 znakov) — vSetky
s 1 vyskytom.

Zlozené men4d s tromi a viacerymi ¢astami sa vyskytovali len vynimocne.
Ide najmi o kombinéacie klasickych slovenskych mien s cudzokrajnymi alebo
modernymi prvkami.

Slovenska legislativa zarovern vymedzuje maximélny pocéet mien, ktoré je
mozné zapisat do matriky. Podla § 2 ods. 1 zakona ¢. 300/1993 Z. z. o me-
ne a priezvisku [5] moéze mat fyzickd osoba na Slovensku najviac tri mena.
V praxi vSak mozno vidiet aj pripady s viacerymi menami, najmé ak ide
o osoby cudzieho pévodu alebo o pripady narodenia v zahrani¢i, kde matri¢né
predpisy umoziuju $irsiu volnost. Prave tieto zaznamy sa v idajoch objavuji
ako vynimocné viacslovné kombinacie so Styrmi alebo niekedy aj viacerymi
menami.

3.5. Zaciato¢né pismena mien

Frekvencia za¢iatoénych pismen mien (Obr. 3) v analyzovanom siibore nazna-
Cuje jazykové preferencie a obmedzenia slovenskej onomastiky. Najcastejsie sa
mené zacinaju na pismend M, J, A a P. Tieto inicidly pokryvaja velku cast
tradi¢nych slovenskych mien, ako napriklad Maria, Jan, Anna a Peter.

Naopak, znaky ako Q, X & R sa vyskytuju len ojedinele, ¢o stvisi s ich
nizkym zastipenim v slovenskej abecede a obmedzenym vyskytom v beznych
krstnjch menach.

4. Analyza priezvisk

V ramci analyzovanych udajov sa nachadzalo 78 710 vyskytov priezvisk zo-
zbieranych z 15 samosprév (cca 11 % populécie Slovenska). Najéastejsie priez-
viskd v celom datasete zahftiaji najmé tradi¢né slovenské a madarské tvary,
Casto odvodené od povolani alebo vSeobecne rozsirenych rodovych linii.
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Obr. 3: Pocet vyskytov mien podla zaciato¢ného pismena mena

V ¢éele rebricka sa nachadzaju tvary Kovaé a Kovacova, ktoré spolu
tvoria najpocetnejsiu dvojicu muzskej a Zenskej verzie jedného priezviska.
Nasleduju Horvath, Nagy, Balaz a Varga, ¢o poukazuje aj na regionélne
premiesSanie slovensko-madarského kultirneho priestoru.

4.1. NajcCastejSie priezviska v celom datasete

Najcastejsimi priezviskami v celom datasete (Tabulka 4) st Kovaé a Kova-
¢ova, nasledované menami Horvath, Nagy, Balaz a Varga.

Podobne ako pri krstnych menéch, aj tu je mozné sledovat tradi¢né a his-
toricky stabilné vzorce. V rebricku dominuju priezviska typické pre slovensky
a madarsky jazykovy okruh, pridom tvar s priponou -ové tvori zensky ekvi-
valent muzskej formy.

4.2. Najcastejsie priezviskd v meste Zilina

Najcastejsimi priezviskami v Ziline (Tabulka 5) st BalaZ a BalaZova, na-
sledované priezviskami Kovacova, Kovaé, Kubova a Hruska.

Rebricek priezvisk v Ziline sa ¢iasto¢ne odlisuje od celonarodného poradia.
Zatial ¢o v celkovom datasete dominuju aj priezviskéd madarského povodu ako
Nagy, Varga ¢i Téth, v Ziline sa tieto mena nevyskytuji medzi desiatimi
najcastej$imi. Namiesto toho sa objavuja regionédlne $pecifické priezviska ako
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Tabulka 4: Top 10 najcastejsich priezvisk v celom datasete

Poradie | Priezvisko | Pocet
1 Kovac 1341
2 Kovacova 1305
3 Horvath 1028
4 Nagy 1015
5 Balaz 1001
6 Varga 946
7 Balazova 926
8 Horvathova 902
9 Téth 848
10 Vargova 838

Tabulka 5: Top 10 priezvisk v meste Zilina

Poradie | Priezvisko | Pocet
1 Balaz 214
2 Balézova 168
3 Kovacova 153
4 Kovac 128
5 Kubova 125
6 Hruska 111
7 Hruskova 96
8 Soska 93
9 Sogkova 91

10 Zavodsky 91
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Soska ¢i Zavodsky, ktoré mozu odrazaf geografickt polohu mesta na severe
Slovenska.

4.3. Najkratsie priezviska

V ramci analyzovanych tdajov sa vyskytlo niekolko priezvisk pozostévajicich
iba z dvoch znakov. Ide prevazne o zriedkavé alebo cudzojazycné tvary, ktoré
sa objavili s nizkou frekvenciou — vicsinou jeden az sedem vyskytov.

Medzi najkratsie zaznamenané patria napriklad: A&, Ag, Ag, Ji, I¢, Ly,
Uj, Uj, K& alebo Qi. Tieto priezviska mézu pochadzatf z odlisnych jazy-
kovych oblasti alebo predstavovat skratené ¢ adaptované formy zlozitejSich
mien. V slovenskom kontexte si vynimoc¢né a netvoria ziadnu vyznamnejsiu
skupinu.

Ich vyskyt dokresluje celkové rozpitie priezvisk v datach a potvrdzuje,
ze okrem beznych tvarov sa v tdajoch nachadzaja aj atypické a extrémne
pripady, ktoré mozu byt vysledkom migracie, naturalizicie alebo chybného
zapisu.

4.4. Najdlhsie priezviska

Na opa¢nom konci spektra dizky sa v datach vyskytli aj priezviské so zna-
¢nym poctom znakov. Najdlhsie zaznamenané priezviska obsahovali az 27
znakov — konkrétne: Ahmed Abouelyazeid Abdelkarim a Nesvadbova
Brettschneiderova.

Medzi dalsie dlhé priezviskd patria napriklad: Edirisinghe Dissanay-
akalage (26 znakov), De Sousa Gaspar Kundracikova, Freiherr Von
Andrian Werburg (25 znakov), Aschengeschwandtnerova (22 znakov)
alebo Luna Garcia De La Infanta (21 znakov).

Tieto tvary sa prevazne cudzojazyéného povodu — vratane typicky arab-
skych (napr. Abdelkarim), portugalskych (napr. De Sousa, Luna Garcia)
a ceylonskych/srilanskych priezvisk ako Edirisinghe Dissanayakalage. Nie-
ktoré takéto mend obsahuju viacero slov zapisanych ako jeden refazec, ¢o
moze odrézat odlisnt Struktiru obdianskych mien v zahrani¢nych eviden-
ciach.

Priezviska s vyrazne nadpriemernou dlzkou sa vyskytovali vylu¢ne ojedi-
nele, ¢o poukazuje na jazykovi a kultirnu rozmanitost v ramci mestského
obyvatelstva Slovenska.

4.5. Zaciato¢né pismena priezvisk

Frekvencné analyza zaGiatoénych pismen priezvisk ukdzala (Obr. 4), Ze v slo-
venskom mestskom prostredi dominuju inicidly K, B, M, H, S, P a S. Tieto
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Obr. 4: Pocet vyskytov priezvisk podla zadiatoéného pismena priezviska

pismend st typické pre priezviskd slovenského a madarského povodu, ako
napriklad Kovaé, Balaz, Molnar, Horvath, Szabé, Polakova ¢i Sevéik.

Naopak, znaky ako Q, X, alebo Y sa takmer nevyskytuja. Ich vyskyt je
ojedinely a zvicsa viazany na priezviska zahrani¢ného pévodu alebo nestan-
dardné zapisy.

Abecednd distribtcia priezvisk tak odraza jazykové a kultirne prostredie,
v ktorom tudaje vznikli. Zaroven poukazuje na vyraznu jazykovi prevahu
tradi¢nych tvarov s domacim etymologickym zakladom.

5. Zaver

Clanok priniesol analyzu mien a priezvisk obyvatelov slovenskyjch miest na
zéklade verejne dostupnych udajov publikovanych samospravami. Identifiko-
vané boli najéastejsie mena v celkovom subore aj v meste Zilina, najkratsie
a najdlhsie jednoslovné i viacslovné mend, ako aj zakladné formalne charak-
teristiky, napriklad zadiatoéné pismend ¢ dlzku zapisu.

Vysledky potvrdzuja dominanciu tradiénych slovenskych mien a zaroven
pritomnost netypickych a cudzokrajnych mien ako prejav kultirnej diverzity.
Analyzovana bola aj dizka krstnjch mien — od najkratsich dvojznakovych
po zriedkavé viacslovné zapisy so znacnym poctom znakov. V pripade viac-
slovnych mien sa najcastejSie vyskytuji kombindcie s menom Maéria alebo
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Jan, ¢o naznacuje silné prepojenie na nabozensku tradiciu. Priezviska kopi-
ruji podobny trend. Analyza dizky a tvaru ukazala siroké spektrum — od
dvojpismenovych az po takmer tridsatznakové priezviska.

Vsetky pouzité idaje pochadzali zo zverejnenych verejnych databaz v uz
agregovanej forme, bez vizby na konkrétne osoby. Pri ich spracovani teda
nedochédzalo k spractivaniu osobnych udajov v zmysle GDPR, a nevzniklo
riziko reidentifikacie jednotlivcov [6].

Napriek dostupnosti otvorenych udajov vo formate vhodnom na auto-
matizované spracovanie existuju viaceré obmedzenia. Z celkového poctu slo-
venskych miest zverejniuje struktirované data o menéach a priezviskach len
mensia ¢ast, pricom ¢asto chybaji klucové atribuity ako napriklad pohlavie.

Otvorené udaje tohto typu predstavuja cenny zdroj pre jazykovy, kultarny
aj demograficky vyskum. Ich rozsirovanie a systematickd podpora zo strany
samosprav moze vyrazne prispiet k lepSiemu porozumeniu vyvoja spolo¢nosti
a pomenuvacich trendov v slovenskom prostredi.

Podakovanie. Autor dakuje vsetkym mestam, ktoré zverejnili svoje udaje,
za otvoreny pristup k idajom a komunite OSSConf za inspirativne spétné
vizby.
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ZPRAVA O KONFERENCI ENERGY DAYS 2025
REPORT ON ENERGY DAYS 2025

Jaromir Antoch

E-mail: antoch@karlin.mff.cuni.cz

ED 2025 zacaly stylové — blackoutem. Po ¢tvrteénim seznameni se s historii
a soucasnosti MFF UK a prohlidce jeji budovy na Malé Strané se ucast-
nici odebrali do pfilehlé restaurace U Mecenase, kde byl zamluven prostor
pro nésledujici neforméalni diskusi. Pfivitaly nés sice oteviené dvefe, ale ji-
nak tma. Neslo o Zadné intimco, nybrz, jak nas informoval Al na Internetu,
blackout bloku ohraniceného Karmelitskou, Malostranskym naméstim a Pe-
tfinem. Obsluha se ukazala na podobné situace pripravena. Na stil svicky
a pipu pripojit pfes UPSku. Studené predkrmy si prihfati nezadaly, a gulas
ve varnici byl jesté teply. Reci ucené i neucené se vedly, tak co byste si piali
vice.

Patecni program na CSU probéhl klasicky a bez jakjchkoliv problémii.
Nejprve nés hostitel, mistopfedseda CSU docent Sixta, jménem CSU pfivi-
tal a poutavou formou nas seznamil nejen o tom, jak data sbiraji, ale také
jak a pro¢ a kam je reportuji. Poté nasledoval neméné poutavy vyklad pra-
videlného tcastnika naSich setkani, kolegy Wagnera z UJV v Rezi. Hovoiil
nejenom o tom, co se ve svété jadernych elektraren dokoncilo a o pomérné
rychlém postupu malych modularnich reaktorti, ale také nastinil cestu vyu-
Zivajici thorium, kterou se snazi vytyéit predevsim Indie a Cina.

Kolega Dostal z UPOL nam poté nazorné ukazal, co brani efektivnimu
a flexibilnimu vyuziti domécich bateriovych tlozist. Byla to opét vynikajici
prednéaska, jejiz reprizu si doufam poslechneme na vyroc¢ni schiizi nasi spolec-
nosti. Skoda jenom, Ze kviili akutni zdravotni indispozici z programu vypadl
kolega Stasak z Podjestédské zdravotni, na jehoZ pfednasku o realité s ko-
munitni energetikou jsme se velmi tésili. Doufejme, Ze se s jeho zkuSenostmi
budeme moci seznamit napresrok. Poté nas kolega Linda seznamil s vyuzitim
biomasy jako udrzitelného zdroje energie na Slovensku. Pfi jeho pfednasce si
nejeden z icastnikd uvédomil, jak nelehké je néco takového statisticky popsat,
a o jak vysoce politické téma se jedna.

Kolega Lizal z CVUT svou pfednéskou o makroekonomickych nakladech
pfipravovaného piechodu CR na novy energeticky mix pfedbéhl o par tjdnt
dobu a zdjem médii'. Kdyby si jej nékdo z pozvanjch ekonomickych ko-

1Tak jako vzdy jsme pozvali média i politiky. Tak jako vzdy nikdo neptisel.
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mentatord poslechl na ED 2025, mohl vypustit ,zaru¢eného kapra“ mnohem
diive?.

Kolega Petr Dusek ukézal mnoho zajimavych dat ilustrujicich situaci na
Geské energetické scéné pred rozsdhlym vypadkem elektfiny (blackoutu) v pé-
tek 4. Gervence 2025°. Piednaska nabidla fadu véci k Gvahdm, srovnani a za-
mysleni. Kolega Dusek ndm také mimo jiné ukazal, kde a jak lze nalézt redlna
neupravovand data z oblasti energetiky, jez je mozné pouzit jak k vlastnim
analyzam, tak k pripravé praci studentt.

Pro srovnani pfipomerime vybrané zabéry k této udélosti dle Google Al:

e Pad fazového vodice: Hlavni pti¢inou byl pad kabelu na vedeni velmi
vysokého napéti (konkrétné V411).

e Dominovy efekt (pretiZzeni): Vypadek tohoto kli¢ového vedeni zpti-
sobil pretizeni ostatnich linek, coz vedlo k fetézové reakci a odpojeni
dalsich c¢asti soustavy.

e Soubéh poruch: Situaci zhorsil soucasny vypadek jednoho bloku elek-
trarny Ledvice a pretizeni vedeni V208.

e PostiZené oblasti: Vypadek zasahl cca jeden milion odbérnych mist,
zejména v Praze, severnich a vychodnich Cechach.

Obecné piiciny blackoutit v CR dle Google Al:

e Technické poruchy: Opotfebeni materialu nebo selhani komponenti.

e Pocasi: Bouiky (zésahy bleskem), silny vitr (pddy stromt do vedeni)
nebo ndmraza.

e Preshraniéni toky elektfiny: PretiZeni sité privaly elektfiny z vétr-
nych elektraren v Némecku, se kterymi ma ¢esky provozovatel pfenosové
soustavy (CEPS) dlouhodobé problémy.

e Spatné zvladnuti nabidky a poptavky: Nesoulad mezi vyrobenou
a spotiebovanou energii v daném case.

Po obédé jsme méli vystoupeni zahrani¢nich tucéastnikti. Nejprve se Syl-
wia Bialek-Gregory z Institutu energetické ekonomie na Univerzité v Koliné
nad Rynem soustfedila na ekonomické hledisko, regula¢ni rdmce a motiva-
¢ni mechanismy potiebné k propojeni individudlniho rozhodovani s Sir$imi

22. prosince 2025: Server iSlovo.cz publikoval ¢lanek s nazvem ,Vlada taji zdrcujici po-
sudek CVUT. Nova energeticka koncepce je plna chyb a hrozi blackouty, varuji experti“.
Tento ¢lanek upozornil na existenci oponentni studie vypracované pro Ministerstvo financi.

3Skoda, Ze nebylo patek t¥inictého. To by bylo mnohem snazsi jak vse ,zamést pod
koberec“.
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spolecenskymi cili a zajiSténi efektivni a odolné energetické sité. Prednaska
vychézela ze soufasnych (némeckych) debat o ndvrzich budouciho trhu s elek-
t¥inou, politickych reforméach a regulacnich inovacich. Autorka také popsala
nedavné zmeény v zdkoné o energetickém primyslu a regula¢ni reformu inicio-
vanou Federalni agenturou pro elektrické sité (Bundesnetzagentur), abychom
pochopili, jaky ramec je potfebny k pripravé energetické infrastruktury pre-
chodu na nizkouhlikovou budoucnost.

Dalsi prednaska, kterou telemostem z New Yorku pfednesl Christoph Graf
ze Stanford University a New York University, se tykala (nejenom) neddvného
rozsdhlého blackoutu, ktery zasahl Spanélsko v pondéli 28. dubna 2025. Slo
o jeden z nejvaznéjsich incidentl v evropské energetické soustavé za posled-
nich vice nez 20 let. O pohledu autora na problém se lze doc¢ist v publikaci,
kterou zajemci najdou na strankach Energy Days 2025. Pro srovnani pfipo-
merime vybrané zavéry k této udalosti dle Google Al:

e Rozsah: Vypadek ochromil vétsinu Pyrenejského poloostrova, pficemz
nejvice zasazeno bylo Spanélsko a Portugalsko. Problémy byly zazna-
menany i v ¢astech jizni Francie a v Andofe.

e Doba trvani: Elektiina nesla ptiblizné 10 az 12 hodin, v nékterych
oblastech i déle.

e Dopady: Vypadek zastavil metro v Madridu, ovlivnil provoz na letisti
Barajas, prestal fungovat semaforovy systém a prerusil provoz v ne-
mocnicich (které musely pfejit na zalozni zdroje).

e Pri¢ina: K vypadku doslo po 12:30 mistniho ¢asu a pravdépodobné
byl zptisoben nestabilitou sité po nahlém poklesu vyroby ze solarnich
elektraren na jihozapadé Spanélska.

e Niasledky: V disledku vypadku zemfelo v souvislosti s nehodami pti
pouzivani sviéek nebo generatorit nejméné sedm lidi ve Spanélsku a je-
den v Portugalsku.

Pridejme struéné zhodnoceni hlavnich rozdili a podobnosti obou inci-

dentu tak, jak jej nabidla Google Al:

e P¥i¢ina: Spanélsko trpélo napétim/frekvenci, CR fyzickym pogkozenim
patefniho vedeni.

e Zranitelnost: Spanélsko ukizalo limity v integraci velké &asti obno-

vitelnych zdrojt, zatimco CR poukazala na potfebu posileni fyzické
infrastruktury.

e Dopad na dopravu: V obou pfipadech doslo k paralyzovani méstské
hromadné dopravy (metro v Praze i Madridu).
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e Reseni: V obou pfipadech se ukazala nutnost modernizace siti a zvySeni
jejich odolnosti.

Poté nasledovaly dvé ,technictéjsi prednasky*. Nejprve Florian Sobieczky
z Software Competence Center, Hagenberg, Austria, diskutoval problema-
tiku pouziti neuronovych siti a symbolického programovani pro modelovani
parcialnich diferencidlnich rovnic. Poté Valerio Piersimoni z Cellforce Group
GmbH, Porsche Group, Germany, predstavil modely pro kratkodobou pted-
povéd spotfeby energie.

Sobotni program, ktery tradiéné probéhl na strojni fakulté CVUT, zahr-
noval sérii technickych prednasek, kde prevladaly neuronové sité a funkcio-
nalni data. Podrobnosti opét najdete na strankach nasi akce.

Na zavér dodejme, Ze akci by nebylo mozné realizovat bez podpory (abe-
cedné) AV CR Strategie AV21, CStS, CSU, FS CVUT, MFF UK a SSDS,
za coz viem organizitofi velmi dékuji. Veskeré materialy vcetné slidi a/nebo
¢lankd, podle nichz autofi své prednasky pripravili, lze nalézt na adrese:

https://www.energy-days.cz/

Na vidénou na nékterém dal$im ro¢niku Energy Days se tési organizatofi.
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RECENZE KNIHY:
PROGRAMOVANIE V R PRE STATISTIKU

BOOK REVIEW:
PROGRAMMING IN R FOR STATISTICS

Pavel Striz

E-mail: pavel@striz.cz

Predstavuji knihu Alese Kozubika: Programovanie v R pre Statistiku, kterou
vydala Zilinsk4 univerzita v Ziling, EDIS — vydavatelské centrum ZU, v roce
2025. ISBN 978-80-554-2238-1. Byl jsem pozadan knize udélat recenzenta,
tak ji zndm tam i zpét.

Ales Kozubik, ktery uéi matematiku a statistiku na Zilinské univerzité,
dokon¢il knihu podporujici zakladni vysokoskolské kurzy statistiky. Na knize
pracoval dlouhé roky, prerusené dobou kovidovou a poté bojem s nemoci. Na
305 stranach zopakoval teorii a doplnil partiemi a ukdzkami v jazyku R. Od
uplnych za¢atka po partie pokrocilejsi.

Kapitoly jsou rozdéleny: 1. Uvod do R, 2. Datové struktiry v R, 3. Rozde-
lenia pravdepodobnosti v prostredi R, 4. Zaklady programovania v R, 5. Za-
klady grafiky v prostredi R, 6. Zaklady Statistiky, 7. Testovanie hypotéz,
8. Regresia a linedrne modely, 9. Kontingenéné tabulky a kvalitativne znaky
a na zavér je kniha doplnéna uzitou a doporucenou literaturou.

Kniha obsahuje neskute¢ny pocet vypist zdrojovych kédiu s numerickymi
vysledky, fadu dalsich prikladd na vyzkouseni a nespocet grafi. Dle mého by
nemeéla chybét zadnému studentovi v knihovnicce.

Za sazbu a typografii je to ukdzka nadherné prace v typografickém sys-
tému TEX.

Diky konferen¢ni fadé OSSConf se znam s autorem osobné, a vim, ze
sprada nitky, jak by pfipadné bylo idedlni partie prezentovat v elektronické
podobé. Zatim je kniha jen v podobé tisténé.

Také autor zminil jisty napad na knizni pokrac¢ovani zaméfené vyhradné
uz jen na grafiku v R. Ukaze ¢as, neb pfichod ChatGPT a podobnych (G)AI
asistentd mozné zamiché karty s takovymi napady.
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