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O cem to bude?

* \/ysledky parlamentnich voleb 2013, 2017, 2021*
* ANO, SPOLU, PIRSTAN, SPD, CSSD, KSCM, Ostatni
» Uroven obci s povéfenym obecnim Ufadem POU - 389

* Sledujeme relativni strukturu s cilem odhalit lokalni specifika, nikoli
predikovat vysledek voleb

* www.volby.cz



Proc sledujeme relativni strukturu?

 Volebni okrsky (POU) jsou rizné velké — normovani na %
* % jsou typickym zastupcem kompozic¢nich dat
* relativni povaha vyzaduje specialni pristup k analyze

Pr. 2017 2021 Jsou situace
Strana A 1% 2% :> srovnatelne
Strana B 50 % 51% [



Proc sledujeme relativni strukturu?

 Volebni okrsky (POU) jsou rizné velké — normovani na %
* % jsou typickym zastupcem kompozic¢nich dat
* relativni povaha vyzaduje specialni pristup k analyze

PY. St A Str.B  Str.C Ostatni Jsou situace
2017 5 10 40 45  [——» srovnatelné
2021 3 6 24 67 777



Proc sledujeme relativni strukturu?

 Volebni okrsky (POU) jsou rizné velké — normovani na %
* % jsou typickym zastupcem kompozic¢nich dat
* relativni povaha vyzaduje specialni pristup k analyze

Namisto puvodnich hodnot Namisto Euklidovské geometrie
:> pracujeme :> pracujeme
s log-podily* s Aitchisonovou*™

* P. Filzmoser, K. Hron, M. Templ
Applied Compositional Data Analysis
With Worked Examples in R,
Springer, 2018.



Zakladni predstava o vysledcich —clr reprezentace

(LR ANO, 2013
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Zakladni predstava o vysledcich —clr reprezentace

(LR SPOLU, 2013 CLRSPOLU, 2017 CLR SPOLU, 2021

(LR SPOLU, rozdil 2021 - 2013 (LR SPOLU, rozdil 2021 - 2017




Zakladni predstava o vysledcich — clr reprezentace

CLR PIRSTAN, 2017 CLR PIRSTAN, 2021
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Zakladni predstava o vysledcich — ANO vs SPOLU

log-podil ANO a SPOLU, 2017 log-podil ANO a SPOLU, 2021
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Hledani netypickych POU*

row-wise outliery, 2017
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row-wise outliery, 2021
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* P, Filzmoser, K. Hron (2008)
Outlier detection for compositional data using robust methods.
Mathematical Geosciences, 40, 233-248.



Detailnéjsi pohled na netypické vysledky
- prvkove outliery*
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value
1.0

HD.S

HGS
-1.0

value

1.0
HD.S

0.0

Hos
-1.0

Samples
Samples

[a]

[m)
o

o
w

]
Variables

=
()

SPOLU A
ANC
Cssh
KSCM

SPOLU A
AN
Ccssh A

OSTATNIL -

0]
4

OSTATNI A
PIRSTAN

w
Variables

PIRSTAN A

* J. Walach, P. Filzmoser, S. Koufil, D. Friedecky, T. Adam (2020)
Cellwise outlier detection and biomarker identification

in metabolomics based on pairwise log ratios .

Journal of Chemometrics, 34(1).
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Detailnéjsi pohled na netypické vysledky

- prvkové outliery*
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* J. Walach, P. Filzmoser, S. Koufil, D. Friedecky, T. Adam (2020)
Cellwise outlier detection and biomarker identification

in metabolomics based on pairwise log ratios .

Journal of Chemometrics, 34(1).



Celkoveé trendy ovlivnujici volebni vysledky
- robustni kompozicni PCA*

PCA, 1. komponenta, 2013 _ - PCA, 1. komponenta, 2017 . PCA, 1. komponenta, 2021

PC1 SPOLU ANO PIRSTAN  SPD CSSD  KSCM  Ostatni | %v. v.

2013 0,598 0,034 0,302 -0,206 -0,330 -0,599 0,201 46,1

2017 0,551 -0,179 0,502 -0,300 -0,185 -0,520 0,131 56 * P. Filzmoser, K. Hron, C. Reimann (2009)
2021 | 0,508 -0,253 0,566 -0381 -0014 -0460 0034 | 54,3 Principal component analysis for
compositional data with outliers.

Environmetrics, 20, 621-632.



Celkoveé trendy ovlivnujici volebni vysledky
- robustni kompozicni PCA*

&3

PCA, 6. komponenta, 2017

PCA, 5. komponenta, 2021

PC5/6 | SPOLU ANO  PIRSTAN  SPD CSSD  KSCM  Ostatni | %v. v.
2013 - - - - - - -

2017 |-0,214 -0,801 0,219 0,450 0,080 0,031 0,235 3,4
2021 | -0,102 -0,820 0,217 0,470 0,049 0,213 -0,027 | 3,1

* P. Filzmoser, K. Hron, C. Reimann (2009)
Principal component analysis for
compositional data with outliers.
Environmetrics, 20, 621-632.
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