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Tento poster je vénovan vybranym otazkam, jez se tykaji statistické analyzy ROC kf¥ivek, resp. uziti
ROC k¥ivek nap¥. v klasifikaci. Nejprve viak nas dvoji pohled na samotnou ROC kfivku:

a) Bod ROC kfivky jako mira tsp&3nosti klasifikace — aplikovany p¥istup

Confusion matrix
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Specidlni pfipad p¥i odhadu
b) Bod ROC kf¥ivky jako vztah dvou distribuci — teoreticky pFistup S e fi empirckymi dis
ribu&nimi funkcemi.
Distribuéni funk
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ROC kfivka je mnozina ROC bodii pro véechny hodnoty 6 € R — charakterizuje chovani klasifikatoru.

#1 Odhad ROC kiivky

Vétdina sloZit&jgich klasifikitorli (metod ~) musi projit fazi
uéeni z trénovacich dat. Testovaci soubor nasledn& slouZi

Krosvalidace

LIl - k ové&feni kvality nastaveni klasifikatoru.
DATA o Tl z
. - , TRENINK, o Kazdé trénovani (na &sti dat) viak typicky vydsti v jiné
VRS . nastaveni klasifikatoru — v jiny klasifikator — 1,72, 7.
TEST, TEST, TEST3 @ o 7 testovaci faze tudiz pro jednotlivé ; dostaneme rozdilné
? ROC Kivky.
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— . @ . Lze na zakladé ziskanjch ROC
L kivek hodnotit globélni chovani 7

uvaZované metody .

U ktivek rovnocennych dle kvantit. kritérii (AUC, . PovaZujeme-li TP rate < 75% za dostateZny, Ize
vzdalenost od bodu [0, 1]) zale# na preferencich. #2 ShOda ROC k¥ivek metodu A preferovat, prestoze AUC; > AUC,,
1 - Pracujeme-li s rliznymi metodami, jejich? kvalitu m&ime ROC 1 -
Kfivka B kfivkami, vyvstivd zakladni otizka: Jsou ROC kFivky Kiivka B
odpovidajici pouzitym metodam shodné?
__ors Nektera uzivana kritéria: 075 Kivka A
% Kfivka A o Vzdalenost od bodu [0,1] %
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< 05 o AUC — Area Under Curve < 05
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| |
0.25 . . . e s 0.25
. Lze kombinaci uvedenych kritérii
L rozhodnout o shodé, resp. vyznamné ?
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#3 Vybér prediktori POVODN DATA
52 k prediktort 1 1
Necht je analyzovany objekt popsan k prediktory. Méjme /ﬁ
pravidlo (souvisejici s metodou ), jak postupn& odstrafovat
nejmén& vyznamné prediktory. N k —1 prediktord 0 0
e p ; N . S~ 0 1 0 1
P¥edpokladejme, Ze vyfazenim nevyznamného prediktoru Toees
nedojde k vyznamné zmé&n& ROC kF¥ivky, a naopak p¥i vy¥azeni -
podstatného prediktoru se ROC kfivka zméni. N e S ., . OPTIMUM
T '\ k — 1 prediktord
= MuzZe analyza ROC kfivek pFispét T
L k optimalnimu vybé&ru prediktort ? K k :JZkCI
vzhledem ke klasifikaci " Externi pravidlo pro vypusténi prediktoru \\\\ precitor
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